7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y analisis visual de la
i informacion (#dataviz)

curso de investigacion comercial _ Pontevedra 3 de septiembre _ Carlos Pais Montes _ @carlos_pais



7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y analisis visual de la

/~ " #dataviz

curso de investigacion comercial _ Pontevedra 3 de septiembre _ Carlos Pais Montes _ @carlos_pais



7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y andlisis visual de la
i informacion (#dataviz)
7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

curso de investigacion comercial _ Pontevedra 3 de septiembre _ Carlos Pais Montes _ @carlos_pais



7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y analisis visual de la
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

CENSO

Imagen completa de una poblacién,
requiere de gran cantidad de
recursos humanos y fisicos. Este
estudio puede llegar a perder interés
de la investigacion al ser tan
dispendiosa.
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MUESTRA

Seleccién de un subconjunto de
elementos que hacen parte de un
grupo mas grande. Puede llegar a
ser mas precisa que un censo y
obtener conclusiones aproximadas
a la realidad.
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7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y andlisis visual de la
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

_probabilistico
_aleatorio simple
_aleatorio sistematico
_aleatorio estratificado
_aleatorio por conglomerados
_no probabilistico
_por cuotas
_intencional o de conveniencia
_bola de nieve
_discrecional
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

_probabilistico

* Los métodos de muestreo probabilisticos
son aquellos que se basan en el principio de
equiprobabilidad. Es decir, aquellos en los
qgue todos los individuos tienen la misma
probabilidad de ser elegidos para formar
parte de una muestra y, consiguientemente,
todas las posibles muestras de tamafo n
tienen la misma probabilidad de ser
seleccionadas.

e Solo estos métodos de muestreo
probabilisticos nos aseguran la
representatividad de la muestra extraida y
son, por tanto, los mas recomendables.
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* Aveces, para estudios exploratorios, el muestreo probabilistico
resulta excesivamente costoso y se acude a métodos no
probabilisticos, aun siendo conscientes de que no sirven para
realizar generalizaciones (estimaciones inferenciales sobre la
poblacion), pues no se tiene certeza de que la muestra extraida sea
representativa, ya que no todos los sujetos de la poblacidn tienen la
misma probabilidad de ser elegidos. En general se seleccionan a los
sujetos siguiendo determinados criterios procurando, en la medida
de lo posible, que la muestra sea representativa.

_no probabilistico
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

_probabilistico
_aleatorio simple
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

_probabilistico

_aleatorio sistematico
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

_probabilistico

_aleatorio estratificado

En una fabrica que consta de 600
trabajadores queremos tomar una muestra
de 20. Sabemos que hay 200 trabajadores
en la seccion A, 150 enla B, 150enlaCy
100 en la D.
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20 x4
600 200
20 X
600 150
20 . Xg
600 150
20 Xy

600 100

x, =6.6 = 7 trabajadores de &

X, =D 5 trabajadores de B

X3 =D 5 frabajadores de

X, =33 =3 trabajadores de D
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

_probabilistico

_aleatorio por conglomerados

La distribucién de la muestra en funcion de los diferentes estratos se denomina afijacion, y
puede ser de diferentes tipos:

* Afijacion Simple: A cada estrato le corresponde igual niUmero de elementos muestrales.

* Afijacion Proporcional: La distribucion se hace de acuerdo con el peso (tamaino) de la
poblacién en cada estrato.

« Afijacion Optima: Se tiene en cuenta la previsible dispersién de los resultados, de modo
que se considera la proporcidn y la desviacion tipica. Tiene poca aplicacidon ya que no se
suele conocer la desviacion.
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_probabilistico

_aleatorio por conglomerados

http://www.cis.es/cis/opencm/ES/1 encuestas
/estudios/ver.jsp?estudio=14212
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

* En este tipo de muestreo se fijan unas "cuotas"
gue consisten en un numero de individuos que
reunen unas determinadas condiciones, por
ejemplo: 20 individuos de 25 a 40 afios, de sexo
femenino y residentes en Gijon.

* Una vez determinada la cuota se eligen los
primeros que se encuentren que cumplan esas
caracteristicas. Este método se utiliza mucho en
las encuestas de opinion.

_no probabilistico
_por cuotas

curso de investigacion comercial _ Pontevedra 3 de septiembre _ Carlos Pais Montes _ @carlos_pais
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7.1. Muestreo: tipos y ejemplos

» Este tipo de muestreo se caracteriza por un esfuerzo deliberado de
obtener muestras "representativas" mediante la inclusion en la
muestra de grupos supuestamente tipicos. Es muy frecuente su
utilizacidon en sondeos preelectorales de zonas que en anteriores
votaciones han marcado tendencias de voto.

* También puede ser que el investigador seleccione directa e
intencionadamente los individuos de la poblacién. El caso mas
frecuente de este procedimiento el utilizar como muestra los
individuos a los que se tiene facil acceso (los profesores de
universidad emplean con mucha frecuencia a sus propios alumnos).

_no probabilistico

_intencional o de conveniencia
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Se localiza a algunos individuos, los cuales
conducen a otros, y estos a otros, y asi hasta
conseguir una muestra suficiente. Este tipo se
emplea muy frecuentemente cuando se hacen
estudios con poblaciones "marginales”,
delincuentes, sectas, determinados tipos de
enfermos, etc.

_no probabilistico

_bola de nieve
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_no probabilistico

_discrecional
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7.2. Calculo del tamano muestral: el nivel de confianza y el margen de error

k*Npg
e?(N — 1) + kpg

N: es el tamafno de |la poblacion o universo (niUmero total de posibles encuestados)

* k: es una constante que depende del nivel de confianza que asignemos. El nivel de
confianza indica la probabilidad de que los resultados de nuestra investigacion sean
ciertos: un 95,5 % de confianza es lo mismo que decir que nos podemos equivocar con
una probabilidad del 4,5%. Los valores de k se obtienen de la tabla de la distribucidn
normal estandar N(0,1)

* e: es el error muestral deseado, en tanto por uno. El error muestral es la diferencia que
puede haber entre el resultado que obtenemos preguntando a una muestra de la
poblacion y el que obtendriamos si preguntaramos al total de ella

e p: proporcion de individuos que poseen en la poblacién la caracteristica de estudio.
Este dato es generalmente desconocido y se suele suponer que p=g=0.5 que es |la
opcidon mas segura.

* q: proporcion de individuos que no poseen esa caracteristica, es decir, es 1-p
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http://www.raosoft.com/samplesize.html

curso de investigacion comercial _ Pontevedra 3 de septiembre _ Carlos Pais Montes _ @carlos_pais


http://www.raosoft.com/samplesize.html

7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y andlisis visual de la
i informacion (#dataviz)
7.2. Calculo del tamano muestral: el nivel de confianza y el margen de error

METROSCOPIA

e Barédmetro del CIS

* INE-EPA (METODOLOGIA, MARGEN DE ERROR)

 EU Labour Force Survey (METODOLOGIA, MARGEN DE ERROR)

e EL MARGEN DE ERROR EN LA FiSICA
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http://blogs.elpais.com/metroscopia/
Ft3101 (2).pdf
Ft3101 (2).pdf
Ft3101 (2).pdf
evaluacion_epa12_en.pdf
EU-LFS-explanatory-notes-from-2014-onwards (1).pdf
8192_ftp.pdf
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1. Calculo del niumero de encuestas que hay
gue hacer para un estudio sobre el tejido
empresarial en la comarca de
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7.3. Procesamiento: almacenamiento de bases de datos, sistemas de
consulta, lectura y escritura remota contra bases de datos (sistemas de
encuestacion online), introduccion al bigdata
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| Enviar |

lenguaje SQL
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Cliente

Servidor

curso de investigacion comercial _ Pontevedra 3 de septiembre _ Carlos Pais Montes _ @carlos_pais



7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y andlisis visual de la
I I informacion (#dataviz)
7.3. Procesamiento: almacenamiento de bases de datos, sistemas de
consulta, lectura y escritura remota contra bases de datos (sistemas de
encuestacion online), introduccion al bigdata

- L3 wini-tote
..';1

~

e ———

Notebook

-

Mobile
L
- 1 -

:
: Remote

:
Database iais Desktop
e an En

Remote Server

curso de investigacion comercial _ Pontevedra 3 de septiembre _ Carlos Pais Montes _ @carlos_pais



7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y analisis visual de la

i informacion (#dataviz)
7.3. Procesamiento: almacenamiento de bases de datos, sistemas de

consulta, lectura y escritura remota contra bases de datos (sistemas de
encuestacion online), introduccion al bigdata

Sensing devices to collect

Clinical back-end system

objective measures Wireless access
point
EEG | ‘ XCOordinatOF (( (o) ) Automat'ic sleep
Monitoring electrical ** B e staging
signals from the brain //’ e‘r""e\y — |
8’% :
EMG 6904 <t Database
Monitoring

muscular activities

ECG %,
Monitoring electrical * .
signals from the heart G A

S
Clinician

Electronic sleep diary

curso de investigacion comercial _ Pontevedra 3 de septiembre _ Carlos Pais Montes _ @carlos_pais



7. Muestreo estadistico. Bases de datos, tratamiento y andlisis visual de la
i informacion (#dataviz)
7.3. Procesamiento: almacenamiento de bases de datos, sistemas de
consulta, lectura y escritura remota contra bases de datos (sistemas de
encuestacion online), introduccion al bigdata

postgreSQL
_base de datos
_modulo de geolocalizacidon de los datos: postGIS
_modulo de servidor de paginas web: APACHE+PHP
_conectores: ODBC, JDBC

QGIS (Sistema de Informacién Geografica - GIS)
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#tbigdata
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8. Tratamiento y analisis de la informacion
i 8.1. ACCESS Y EXCEL COMO HERRAMIENTA DE ANALISIS DE DATOS

POSTGRESQL

MYSQL

e lenguaje SQL

MS-SQL SERVER
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8. Tratamiento y analisis de la informacion
i 8.2. CROSSTABLES EN EXCEL: TABLAS DINAMICAS

Piramide poblacional

Anadir sexo “hombre/mujer” en access

Anadir nombres de los municipios

crosstable estado civil/sexo

crosstable estado civil/sexo/grupo de edad

crosstable nivel de estudios completado/sexo

crosstable costa-interior/nivel de estudios

crosstable salarios/educacion & salarios/educacidon/sexo
crosstable necesidades especificas

LN WNPRE

[HEY
o
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8. Tratamiento y analisis de la informacion
i 8.3. REPRESENTACION GRAFICA DE DATOS EN EXCEL: GRAFICAS BASICAS
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8. Tratamiento y analisis de la informacion
i 8.4. REPRESENTACION GRAFICA DE DATOS EN EXCEL: GR. AVANZADAS

Regresiones

1. En funcién de la edad, el salario es mayor?
2. Cuanto mayor nivel educativo, el salario es mayor?
3. Dispersiéon de los municipios:
tasa de ocupacién/nivel educativo promedio
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8. Tratamiento y analisis de la informacion
i 8.5. REPRESENTACION GEOGRAFICA DE DATOS ESTADISTICOS EN QGIS

1. Municipios segun el salario

2. Municipios segun el porcentaje de mujeres
3. Municipios segun la tasa de ocupacion

4. Carencias segln municipio
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